Journal of Student Research (JSR)
Vol.1, No.4 Juli 2023
:_‘;“ACCESS @ ® © e-ISSN: 2963-9697; p-ISSN: 2963-9859, Hal 168-183

OPEN/ . _ :
\ BY A DOI: https://doi.org/10.55606/jsr.v1i4

(o) )

Penerapan Algoritma Fp-Growth
Untuk Menentukan Pola Penjualan
Pada Toko Sheryl Cosmetic Dan Titanium Collection

Ayunda Fitriyana
STIMIK IKMI Cirebon
Irfan Ali
STIMIK IKMI Cirebon

Korespondensi penulis:ayundafitriyana06@gmail.com

Abstract Skincare today is a very popular item by teenagers not only women but men also
wear it, with a variety of brands that have many benefits and contents from various types
of skincare. The Sheryl Cosmetic and Titanium Collection store is an online and offline
store that moves in the field of skin care sales etc. In his business, the rules of his sales
transactions are very unstable and ineffective. In order for the rules of association to be
more effective and efficient, the analysis of a sales transaction is carried out because this
transaction analysis aims to design an effective strategy to leverage the data of the sales
transactions of any skin care product purchased by the consumer. Sheryl Cosmetic and
Titanium Collection stores can identify the most common purchase patterns in each store
using the FP-Growth algorithm. Such information can be used to improve the
effectiveness of inventory management and marketing strategies, as well as enable the
store to provide more tailored and effective purchase recommendations to customers.
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Abstrak. Skincare saat ini adalah barang yang sangat digemari oleh para remaja tidak
hanya perempuan adapun laki-laki juga memakainya, dengan berbagai macam merk yang
banyak sekali manfaat dan kandungan dari berbagai macam skincare. Toko Sheryl
Cosmetic dan Titanium Collection sebuah toko online dan offline yang bergerak dibidang
penjualan skincare dll. Dalam Bisnisnya ini aturan transaksi penjualan nya sangat tidak
stabil dan tidak efektif. Agar aturan asosiasi menjadi lebih efektif dan efisien maka
dilakukanlah analisis suatu transaksi penjualan karena analisis transaksi ini bertujuan
untuk merancang strategi yang efektif untuk dengan cara memanfaatkann data transaksi
penjualan produk skincare mana saja yang dibeli oleh konsumen. Toko Sheryl Cosmetic
dan Titanium Collection dapat mengidentifikasi pembelian pola-pola yang paling sering
terjadi di setiap toko dengan menggunakan algoritma FP-Growth. Informasi seperti ini
dapat digunakan untuk meningkatkan efektivitas manajemen persediaan dan strategi
pemasaran, serta memungkinkan toko untuk memberikan rekomendasi pembelian yang
lebih disesuaikan dan efektif kepada pelanggan.
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LATAR BELAKANG

Algoritma FP-Growth digunakan untuk mendeteksi pola-pola yang sering muncul
dalam koleksi data atau dataset. Dalam konteks perdagangan, algoritma ini dapat
digunakan untuk mengidentifikasi pola perdagangan yang sering terjadi, seperti produk
yang sering dibeli bersama atau periode waktu tertentu dimana perdagangan meningkat.
Algoritma Fp-Growth didasarkan pada struktur data FP-Growth, dimana setiap simpul
menangkap satu item dari kumpulan data dan setiap kabin menangkap frekuensi itemset
yang muncul dalam kumpulan data. Dua langkah awal dari proses konstruksi pohon FP-
Growth adalah konstruksi tabel itemset berbasis frekuensi dan penciptaan pohon
pertumbuhan dari tabel tersebut. Setelah pohon FP-Growth dibuat, algoritma
menggunakan teknik “backtracking” untuk mendeteksi pola-pola penjualan yang sering
terjadi. Pola ini dapat digunakan untuk meningkatkan strategi penjualan dan
memaksimalkan pengembalian investasi.

Dalam konteks ini pada penjualan kosmetik, algoritma ini dapat digunakan untuk
mengindetifikasi mana saja pola penjualan produk kosmetik yang sering dibeli oleh
konsumen. Dalam algoritma FP-Growth ini memiliki konsep yaitu :

1. Data Transaksi : Data transaksi dari Toko Sheryl Cosmetic dan Titanium
Collection akan digunakan sebagai input untuk algoritma FP-Growth. Data
dari transaksi penjualan ini diperoleh dari data harian pembelian pelanggan
produk kosmetik.

2. Item Set : merupakan produk kosmetik yang dibeli dalam satu transaksi.
Sebagai contoh, Jika pelanggan membeli Milk Cleanser, Face Tonic dan
Kapas dalam satu transaksi, itemset dari transaksi itu hanya akan terdiri dari
tiga item saja.

Meskipun algoritma FP-Growth ini adalah alat yang berguna untuk menentukan pola
penjualan dan menganilisis data transaksi untuk membantu bisnis dalam mencapai hasil
yang lebih baik, tetapi ada beberapa masalah yang sering dihadapi atau yang sering
muncul yaitu seperti data penjualan yang tidak lengkap, produk kosmetik yang sering
berubah ubah, preferensi pelanggan yang berubah, pemrosesan data yang lambat, dalam
meerapkan algoritma FP-Growth dalam menentukan harga kosmetik itu penting karena

untuk mempertimbangkan semua faktor yang relevam dan melakukan evaluasi
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menyeluruh untuk memastikan bahwa hasil yang lebih kosisten dengan situasi dan

kondisi umum pada produk kosmetik.

KAJIAN TEORITIS
Dalam kutipan jurnal (Muhammad Wildan Goni DKK. 2020) dengan

judul ““ Penerapan FP-Growth Dalam Penjualan Perlengkapan Ibadah Umat Muslim”
menjelaskan bahwa algoritma FP-Growth adalah aturan asosiasi algomatik yang paling
dapat diandalkan di antara algoritma lain, AIS dan Apriori.(Goni et al., 2020)

Dalam jurnal (Noverman Ndururu DKK. 2022) dengan judul “ Penerapan Metode FP-
Growth Untuk Penjualan Produk Seni Ukir Pada Buulolo Galery “ menjelaskan bahwa
Algoritma FP-Growth adalah teknik penambangan data untuk menentukan itemset yang
sering tanpa menggunakan pembuatan kandidat (Ndruru et al., 2022) Dan dalam kutipan
jurnal ( Masyuni Hutasuhut DKK. 2022 ) dengan judul “ Data Mining Untuk
Menganalisa Pola Penjualan Pestisida Dengan Menggunakan Algoritma FP-Growth *
menjelaskan bahwa algoritma FP-Growth dapat menjadi solusi untuk berbagai masalah,
termasuk yang terkait dengan ekonomi, pendidikan solusi, dan bidang lainnya (Hutasuhut

etal., 1963)

METODE PENELITIAN
Sumber Data

Sumber data yang diperoleh yaitu dengan cara wawancara secara langsung ke 7oko
Cosmetic Sheryl dan Titanium Collection dengan diberi data penjualan Toko Sheryl
Cosmetic dan Titanium Collection.

Data yang diambil adalah data primer karena pengambilan data langsung dengan
wawancara dengan pihak pertama. Data yang diambil berjumlah 346 data dengan priode
Data Penjualan 7 Oktober 2022 sampai dengan 17 November 2022, waktu pengambilan
data pada 20 Januari 2023.

Teknik Pengumpulan Data

Pada penelitian ini data yang dikumpulkan melalui wawancara dan observasi secara
langsung ke Toko Sheryl Cosmetic dan Titanium Collection. Banyaknya data yang
diperoleh 346 data haruan dengan periode 03 Oktober 2022- 17 November 2022 yang
menentukan pola penjualan Toko Sheryl Cosmetic dan Titanium Collection. Berikut

metode-metode yang digunakan dalam pengumpulan datam :
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1. Metode Wawancara
Salah satu cara pengumpulan data dengan menanyakan langsung kepada responden atau
narasumber untuk mendapatkan sebuah informasi data. Pada penelitian ini dilakukan
wawancara dengan 1 responden dari Toko Sheryl Cosmetic dan Titanium Collection
yaitu dengan ibu Nenah Lustiawati selaku pemilik Toko Sheryl Cosmetic dan Titanium

Collection.

2. Metode Observasi
Metode observasi merupakan metode pengumpulan datanya dengan mengunjungi
langsung ke lokasi atau tempat penelitian, gunna mengumpulkan informasi data yang
didapat lebih akurat. Observasi yang dilakukan pada penelitian ini mendatangi secara

langsung ke Toko Sheryl Cosmetic dan Titanium Collection
HASIL DAN PEMBAHASAN (Sub judul level 1)

Hasil Tujuan 1

Tabel 2 1 Data Penjualan

Hari Dan Tanggal Invoice Nama Merk Orders Sales Invoice
3 Oktober 2022 111 Viva Milk Cleanser 1 Rp 7,000.00
3 Oktober 2022 111 Kapas Selection 1 Rp 7,000.00
3 Oktober 2022 111 Viva Tonic 1 Rp 6,000.00
3 Oktober 2022 112 FF Fairy Lovely 1 Rp  26,400.00
3 Oktober 2022 112 Pois FF 100 ML 1 Rp  22,500.00
3 Oktober 2022 113 Cream Poist 1 Rp 14,800.00
3 Oktober 2022 113 P/A Britney 1 Rp 4,800.00
3 Oktober 2022 114 HBL Citra 60 ML 1 Rp 8,300.00
3 Oktober 2022 114 Kelly Cream K 1 Rp 6,500.00
4 Oktober 2022 115 Emina FF Bstuf 1 Rp 22,700.00

Untuk mempermudah pengerjaan di Rapidminer maka dibuatlah invoice pada tabel
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Process

@ Process » P L B e E

jeve Data Penjualan Ayunda

res

res

Gambar 4 1 Pemrosesan Data Set
Pada gambar 4.1.1 menunjukan bahwa pemrosesan dataset sudah baik dan benar

Eile Edt Process View Connections Settings Extensions Help
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Gambar 4 2 Data Setelah di Running
File Edt Process View Comnections Sefings Etensions Help
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Result History H ExampleSet (Retrieve Data Penjualan Ayunda) Repository
- Name A Tye Missing statistics Filter (55 atributes) ¥ © importData =

2 » ® Training Resources (-
Data

¥ Hari Dan Tanggal Nominal 0 44878 2) 28 Oklober 2022 (17) 28 Oktober 2022
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» [ Samples
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l Data Penjualan Ayunda
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Gambar 4 3 Data Set No Missing

Pada gambar 4.1.3 bahwa tidak ada missing di dataset tersebut
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File Edit Process View Connections Setings Exensions Help
H | - b - B i Design Results Turbo Prep Auto Model 2| Alstudgio v
Repository Process Parameters
@ Import Data =v @ Process » Jolye) S o | Select Attributes
] A type include atributes
» [ processes

- Retrieve Data Penju... lect Atiribute

o et EpME 2t ) b - attribute fitertype asubset v

4 data penjualan oF £ ‘ 2] b

[l DATAPENJUALAN 2 212222 L2 N— v B select subset & Select Attributes.

B e I

Gambar 4 4 Tahap Select Attribute

Pada gambar 4.1.4 dijelaskan kita memakai select attribute dan di parameters type nya diganti

dengan include attributes, lalu di attribute filter type ganti dengan a subset

|

= A Select Attributes: select subset

:O\ Click to select the attribute subset.

Attributes Selected Attributes
o Hari Dan Tanggal  Invoice
of» Nama Merk
I Orders

I sales Invoice

00

o Apply x Cancel

Gambar 4 5 Select Subset

Dan pada gambar 4.1.5 ini merupakan select subset pada kolom attribute isi dengan Hari Dan
Tanggal dan pada kolom Selected Attributes isi dengan Invoice, Nama Merk, Orders dan Sales

Invoice
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File Edit Process View Connections Setings Extensions Help
H - b - B i Design Results Turbo Prep Auto Model 2| anstudio v
Repository Process Parameters
© Import Data =v @ Process » PP P 4% @ | B aoreae
A
= A use default aggregation
» processes
P Retrieve Data Penjua...  Select Attributes Agaregat
x fata (2 PM-218 ) aggregation atiributes 7 EditList (1).
o o g e - o
4 data penjualan (21422 P /e ‘D q 4 mb q a Mg
Bl DATAPENJUALAN 22 2 A v F v [ group by attributes. 4 Select Attributes.

Gambar 4 6 Tahap Aggragate

Pada gambar 4.6 kita pilih attribut 4ggragete, lalu di parameters dibagian aggragate atrributes
kita ganti.

|

fan
— Edit Parameter List: aggregation attributes

'*:-? The attributes which should be aggregated.

aggregation attribute aggregation functions

Nama Merk ¥ | concatenation v

+ Add Entry x Remove Entry O Apply x Cancel

Gambar 4 7 Aggragation Attribute

Pada gambar 4.7 ini menunjukan pada aggragation attributes ( Nama Merk) dan aggregation

functions ( Concantenation )
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|

=k Select Attributes: group by attributes
—_—“o\ Performs a grouping by the values of the attributes by the selected attributes.

Aftributes Selected Attributes
& Nama Merk # Invoice
# Orders

# sales Invoice

0|0

o Apply x Cancel

Gambar 4 8 Group by attribute

Pada gambar 4.8 ini menunjukan bagian group by atttributes, pada kolom attribute ( Nama

Merk, Orders, Sales Invoice ), dan pada kolom selected attributes (Invoice).

File Edit Process View Connections Settings Extensions Help
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Gambar 4 9 Aggragate Running

Pada gambar 4.9 ini menunjukan aggragate setelah dirunning.
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= e
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Gambar 4 10 Tahap Rename

Pada gambar 4.10 ini masuk ke tahap rename dimana akan merename Nama Merk menjadi

Merk

= e
File Edt Process View Connections Sefings Extensions Help
e H - » - B Design Results Turbo Prep Auto Model 2| miswdio v |
Result History | E ] (Rename) Repository
— @ Import Data =v
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= 4 data penjualan (2
et | © 116 PIABiitney|G B rmins
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8 18 FaceWash W. 4 DataPenjualan Ayunda
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ExampleSet (111 examples, 0 special attributes, 2 regular attibutes) < >
F . - . = P - - 408 PM
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Gambar 4 11 Rename Running
Edit Parameter List set roles |
This parameter defines new attribute roles. |
attribute name target role

Invoice v|ig v

“iacaeny | Removernty || (@ appy | 9 cancel

Gambar 4 12 Tahap Set Role dan Parameter Set Roles
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Pada gambar 4.12 diatas masuk ketahapan SefRole dimana di paramaters Set Roles ( attribute

name menjadi invoice dan target role menjadi id ).

File Edit Process View Connections Settings Extensions Help

A ExampleSet (Set Role)

Design

Result History H ExampleSst (Rename)

Results Turbo Prep Auto Model

Filter (111/111 examples): | all
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0 search
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Gambar 4 13 Set Role Running

=~

Pada gambar 4.13 ini menunjukan Set Role setelah dirunning.

Hasil Tujuan 2

Pada hasil 2 ini berfokus kepada metode yaotu metode algoritma FP-Growth dan Creat

Association Rules.

k|
Eile Edit Process View Connections Seftings Extensions Help
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Gambar 4 14 Tahap FP-Growth
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Gambar 4 15 Parameters FP-Growth
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Pada gambar 4.14 dan 4.15 ini menunjukan bagian parameters FP-Growth diubah, pada kolom

Min Requirement menjadi support, pada kolom Min Support menjadi 0.1 atau 10% , pada kolom

Min items per itemset menjadi 1, pada kolom Max items per itemset menjadi 0, Max number of

itemset menjadi 1000000, Min number of itemset menjadi 100, Max number of retries

menjadi 15, Requirement decrease factor menjadi 0.9.
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0 search

Gambar 4 16 FP-Growth Running

Pada gambar 4.16 ini menjukan FP-Growth setelah dirunning.
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Gambar 4 17 Tahap Creat Association Rules

Pada gambar 4.17 ini menunjukan tahapan terakhir yaitu Creat Association Rules dimana hasil
data penjualan, grafik penjualan, dan description penjualan terlihat hasilnya. Pada parameters
create association rules dikolom criterion menjadi confidence, Min confidence menjadi 0.1 atau

10%, Gain theta menjadi 2.0, dan laplace K menjadi 0. 1.
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Gambar 4 18 Data Pada Association Rules

Pada gambar ini menunjukan nilai support 0 sampai 0,036, namun ada barang yang menduduki
peringkat atas yaitu Viva Tonic dan Viva Milk Cleanser dengan nilai support (0,036) => 36%,
hasil dari sini bisa disimpulkan bahwa kemungkinan besar pelanggan membeli Viva Tonic

maka pelanggan juga akan membeli Viva Milk Cleanser.
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KESIMPULAN DAN SARAN

Kesimpulan

Dari hasil penelitian yang dilakukan, maka dapat disimpulkan bahwa, berdasarkan
minimum support sebesar 10% dan minimum confident sebesar 10% didapatkan rules
berjumlah 4 rules, maka apabila pelanggan membeli Viva tonic maka pelanggan

kemungkinan besar akan membeli Viva Milk Cleanser.

Saran
Masih diperlukannya penelitian lebih lanjut mengenai pola penjualan 7oko Sheryl
Cosmetic dan Titanium Collection dan juga memperbanyak data agar nilai associationnya

tinggi.
UCAPAN TERIMA KASIH

Bagian ini disediakan bagi penulis untuk menyampaikan ucapan terima kasih, baik
kepada pihak penyandang dana penelitian, pendukung fasilitas, atau bantuan ulasan
naskah. Bagian ini juga dapat digunakan untuk memberikan pernyataan atau penjelasan,
apabila artikel ini merupakan bagian dari skripsi/tesis/disertasi/makalah konferensi/hasil

penelitian.
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